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Kunstliche Intelligenz tur die Stadtentwicklung

MEHR EFFIZIENZ IM STADTVERKEHR

ELEKTROMOBILITAT PREISVERGLEIGH

E-Ladesaulen nach Ortsteil

Art der Ladeeinrichung © Normal @Schnell

40

Datensatz

= Open Data-Portal Leipzig

= Bundesnetzagentur

Beschreibung

Fur diese Analyse
Datensatze benutzt. Der Datensatz
JKraftfahrzeugbestand®  enthélt  die
jahrliche Anzahl von zugelassenen E-
Autos und Hybridautos in Leipzig.
Der zweite Datensatz ,Liste
Ladesaulen® wurde von der
Bundesnetzagentur  publiziert  und
umfasst die Orte und Eigenschaften der

wurden  zwei

der

Ergebnis

Mithilfe dieser Datensatze konnten wir
interessante Analysen und Fakten Uber
die Abdeckung von Ladesaulen in
Leipzigs Stadtteilen im Vergleich zu
zugelassenen E- und Hybridautos
herausarbeiten.

Daraus lassen sich relevante
Ergebnisse Uber die Entwicklung der E-
Mobilitat in Leipzig erkennen.

Datensatz

Beschreibung

Der Datensatz besteht aus 40 Strecken
zwischen 17 verschiedenen ,Points of
Interest” in Leipzig und beschreibt die
Entfernung, die Dauer und die
entstehenden Kosten von diversen im
Leipziger =~ Stadtgebiet  verfugbaren
Transportmitteln. Als Referenzwerte fur
die Diagramme wurden die von uns
erstellten Strecken verwendet.

Ergebnis

Wann immer das Start und Ziel einer
innerstadtischen Strecke im
Geschaftsgebiet  des Leihfahrrad-
Anbieters  Nextbike liegen, sollte
kosteneffizient ein solches Abonnement
abgeschlossen werden.
Das Leihen eines
kostenintensiver als
Optionen.

E-Scooters ist
Carsharing-

E-Ladesaulen in Deutschland.
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Unfallarten nach Wochentagen 0,654 Tsd. (14,83%) 0,022 Tsd. (0,50%)

Durschnittskosten
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	Folie 1: Mehr Effizienz im Stadtverkehr

